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22 ALL IN ONE GREENHOUSE ONTOLOGY cIaAD
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Fig. 1. AIOGO modular ontology

Ontology Objects
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ke PROTOTYPE: FROM TEXT TO RULES

3
= fchrnyx
ementaires > > Chapitre 2: Principes
Article 5 - Principes relatifs au traitement des données a carac personnel
Article 6- Licéité du traitement

1. Letraitement nest licite que si, et dans la mesure ois, au moins une des conditions

suivantes est remplie:

a) la personne concernée a consenti au traitement de ses données &
caractére personnel pour une ou plusieurs finalités spécifiques;

b) le traitement est nécessaire  fexécution d'un
pe ée est partie ou a l'exé mesures
prises ala i

©) le traitement est nécessaire au respect d'une obligation Iégale 4 laquelle
le responsable du traitement est soumis:

Modeles de données >

[ Démo 1-RGPD
mail
22 Modele - vue métier

2 Modele - vue technique
5 pémo2 &, télephone

= pémo3

de sécurité
sociale —

Régles RGPD

assertion rgpd_europe_consentement {
@Warning("Pas de consentement de la part de {2personne} pour lutiisation de {2
donnée} pour Ia {Zfinalité)."@fr)

2donnée a DonnéePersonnelle

and 2donnée concerne Zpersonne

and 2donnée utilisée_pour ?finalité
assert

2consentement a Consentement

and 2consentement a_propos ?donnée

and 2consentement de Zpersonne

Europe | - Finalité nécessaire
esure précontractuel

Statut conforme
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"°° ONTOLOGY LEARNING - FROM DATA TO KNOWLEDGE AND INFERENCE
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"c“ OGY LEARNING KNOWLEDGE AND INFERENCE
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d DEPENDENCY PARSING TREE cClaD

V (root)
- T/
S Neg (0]
T
Det (Pl.)  Noun (PI.) \
T
Pron  Neg 0
All plates that donot begin with the number 34 are not from Istanbul.

Vx|[(Plate(x) A ~BeginWith(x, number34)) — —BeFrom(x, Istanbul)]

Methods - Identifying Patterns in Text 13



jiied NAMED ENTITY REC

NITION

Sir | Timothy John Berners-Lee PERSON (born 8 June 1955 DATE ), also known as | TIMBL PERSON ,isan | English MorRP | computer scientist best

known as the inventor of  the World Wide Web propuct |, the HTML markup language, the URL system, and HTTP. He is a professorial research Fellow at
the University of Oxford orc and a professor emeritus at ~ the Massachusetts Institute of Technology orG ( MIT orG ). | Bemners-Lee PERSON

wasbornin  London GPE on 8June 1955 DATE |, the son of mathematicians and computer scientists | MaryLee Woods PERsON  (1924-2017) and
Conway Berners-Lee PERSOM | (1921-2019). His parents were both from  Birmingham cpe andworked on  the Ferranti Mark 1 propuct |, the first
orDINAL  commercially-built computer. He has ~ three carbiNAL  younger siblings; his brother, | Mike PERSON | is a professor of ecology and climate

change management

Methods - Identifying Patterns in Text 9



jiied CO-REFERENCE RESOLUTION WITHIN RULES

If the children through the too far, they will loose

Methods - Identifying Patterns in Text O



IDENTIFYING LOGICAL PATTERN IN GRAMMATICAL STRUCTURE (e P/-N mm}

Grammatical Patterns FOL translation Axioms
SVO S(x) A O(y) Av(x,y) Conjunction
SNEGVO S(x) A O(y) A—wv(x,y) Negation

51 [and] 52 VO
51 [or] 52 VO

Noun [which/that] V O

[S1(x) A O(y1) A vix,y1)] A
[S2(2) A O(y2) A v(z, y2)]
[S1(x) A O(y1) A v(x,m)] Vv
[S2(2) A O(y2) A v(z, y2)]
SYINGx) A O(y) A v(x, )

Conjunction
Disjunction

Class expression
with Ex. restriction

S V Attr
IFSVL 01,5 Vb, O,

S[Plural] V O

S(x) = A(x)

[S(x) A O1(y) A vi(x,y)] —
[02(2) A va(x, 2)]

Vx[S(x) = (O(y) A v(x,¥))]

Concept Inclusion
General Concept
Inclusion

Universal restriction

SINE] V O[NE]
S[NE] V Attr

v(a, )
Ale)
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Support  Login

Perte Ge poisson
Produire des poissons comestibles

Prendre soin de ses poissons

(GESTION DES VEGETAUX ET DES POISSONS
Actions contre les ravageurs
Les principaux nuisibles

Les prod

biologiques
Les organismes auiiaires

Maladies des végétaux

Lutter contre les aigues

Supplémentation et renforcement

Tailer les végétaux

Pollinisation des légumes d'été

Consommation des prodluctions

Renouvellement des cultures

DIVERSIFIER SES PRODUCTIONS
Cultiver ses micropousses

Cultiver ses tubercules

CULTIVER SA SPIRULINE
Conditions de culture

Mettre en culture la spiruline

Les principaux nuisibles

Reconnaltre pour agir efficacement.

Votre serre accueille une grande biodiversité : plantes, pollinisateurs, auxilares, insectes, champignons... De nombreux
individus sont bénéfiques et utiles pour Iéquilibre de cet écosystéme.

Neéanmains, certains individus peuvent étre néfastes pour vos cultures sls ne sont pas gérés 3 temps. Chaque espéce
posséde son seuil de nuisibilté. Généralement,Ia présence de quelques individus 'est pas problématique, il sagit méme
dune situation normale. C'est lorsque la population se densifie quiil peut y avoir un impact sur les végétaux et leur
productivité.

1l faut rester vigilant et étre observateur pour adapter votre action et protéger vos cultures.

Liste non exhaustive des nuisibles les plus retrouvés dans la serre
1. Acariens

2. Aleurodes

3. Chenilles

4. Mouches mineuses

5. Pucerons

6.Thiips

W Guide

Accéder & ce quide pour vous aider 3 les

feTieEeT e

en dliquant sur ce lien.

AskAl v

TABLE OF CONTENTS

4 MOUCHES MINEUSES
égumes feuill

5.PUC

MyFood Wiki Website: https://wiki.myfood.eu/docs/getting-started

Experiments and Results on Translation and Reasoning



https://wiki.myfood.eu/docs/getting-started

Lique

TRANSLATION EXAMPLES

Sentence

‘ Summer vegetables should be grown in the Zipgrow tower.

SWRL Translation ‘

Attempto CNL

Sentence

summer-vegetable(?x) — grow-in(7x, theZipgrowtower)

‘ If a summer-vegetable X, then X grow-in theZipgrowtower

Rules Translation

Here's a summary of the quantities, frequencies, and methods
for adding them depending on the season.

SWRL Translation
Attempto CNL

summary-of-for(?y) & be-here(?y)
a summary-of-for Y and a be-here Y

Non-Rule Translation

Experiments and Results on Translation and Reasoning
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EVALUATION RESULTS (e P/-N mm}

| Rules | Non Rules (base)

Initial Onto. ‘ New Onto.

|
Classes ‘ 08 ‘ 356 Number | 240 | 515
Object Prop. | 85 | 329 R%LUE(EJE | 424.4(;9 | 22?;0297
Rules | 0 | 240 1 44.99 | :

Experiments and Results on Translation and Reasoning @
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Main Results and Contribution
Application of an neuro-symbolic method for extracting rule in the agriculture
domain

New methodology for evaluating the extraction and translation in the absence of a
Gold Standard with the use of Controlled Natural Language (CNL) and translation
metrics

. 21
Conclusion )



d CONCLUSION cCIaAD

Main Results and Contribution

Application of an neuro-symbolic method for extracting rule in the agriculture
domain

New methodology for evaluating the extraction and translation in the absence of a
Gold Standard with the use of Controlled Natural Language (CNL) and translation
metrics

Future Directions

Integrate grammatical patterns, to capture further information like numerical
information (measures, numbers), imperative verbs

Explore the capacities of upper and mid-level ontologies to provide frameworks for
translating complex grammatical structure (verbs with 2 complements)

Evaluate the coherence of the rules and concepts extracted to increase the inference
capacity of the system

. 2
Conclusion O
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